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Abstract One of car navigation system’s functions is restaurant search. The current restaurant search is based on
the premise that a user gives it a cooking name. However, a user tends to give abstract information to the system.
In this paper, we focus on sizzle words, and acquire cooking names from sizzle words. Also, there is a movement to
combine task-oriented dialogue system and non-task-oriented dialogue system. Methods on recent non-task-oriented
researches, such as Sequence-to-Sequence models, tend to generate generic responses. We extract a miscellaneous
knowlede sentence from the Web, and create a dialogue system with miscellaneous knowledge from sizzle words.
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ユーザ: 〇〇なものが食べたいな

料理名獲得

シズルワード-料理名の対応リスト

システム: [料理名1]を出しているお店にしますか。
それとも[料理名2]にしますか。

雑談状態へ移行

ユーザが料理名を決定

雑学文出力

1

in -> 入力文のタイプ 

out -> システムの出力 

S1, S2 -> 状態
長方形 -> 条件分岐 

S1

S2

in: 相槌

I. 固有名詞抽出

抽出: No
out: 雑学文(現在のトピック)

II. IDF値判定
抽出: Yes

IDF値: 閾値以上
out: 確認文

in: 「はい」相当

IDF値: 閾値未満
out: 雑学文 (抽出した固有名詞について)

固有名詞抽出
定義質問: Yes

in: 「いいえ」相当
out: 定義文

定義質問: No

out: わかりません
+雑学文(現在のトピック)

II. 記事検索

in: 情報伝達
抽出: Yes/out: 雑学文 (抽出した固有名詞について) 
抽出: No/out: 雑学文 (現在のトピック)

I. 定義文判定

in: 質問

検索: No/out: わかりません+雑学文(最初のトピック)
検索: Yes/out: 定義文 
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